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RESUMEN

Este articulo muestra el resultado de la implementacion de un monitor que busca las noticias mas relevantes
en tres perfiles de Facebook de medios de comunicacion costarricenses. Se crea un modelo de datos capaz de
almacenar la informacion consultada en cada uno de los perfiles, como publicaciones, comentarios, y «me
gustay. Con la informacion recolectada se define una estrategia para la clasificacion de las noticias, estable-
ciendo para cada una de ellas un valor de relevancia. Los resultados son mostrados en tiempo real mediante
una pagina web, clasificando las noticias de mayor a menor relevancia y que, a su vez, pueda llevarlo hasta la
noticia seleccionada. Se realiza una comparacion manual de los resultados presentados por el sitio web y los
datos presentados por cada uno de los perfiles, con el fin de evaluar que tan buena o mala fue la estrategia de
clasificacion. Finalmente, basandose en los resultados se plantea una discusion de las mejoras que se podrian
implementar a futuro en la estrategia de clasificacion.
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ABSTRACT

This article shows the result of the implementation of a monitor that looks for the most relevant news in three
Facebook profiles from media in Costa Rica. A data model capable of storing information consulted on each
of the profiles, such as posts, comments, and “/ikes” is created. Therefore, a strategy will be establishing a
relevant value for each classification with all the collected information. The results are displayed in real time
through a web page, ranking from highest to lowest relevance of each selected news. A manual comparison of
the results will be presented by the website and the data presented by each of the profiles, in order to evaluate
how good or bad was the strategy of classification. Finally, based on the results, it is proposed a discussion of
improvements that could be implemented in the future in the strategy of classification.
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1. Introduccion

En la actualidad se cuenta con gran can-
tidad de paginas de noticias en linea, las cuales
han ido sustituyendo poco a poco los medios
impresos. Este tipo de paginas tienen la ventaja
de publicar noticias constantemente y en cual-
quier momento del dia. Este tipo de publicacio-
nes elimina la necesidad de tener que esperar
hasta el dia siguiente para divulgar un aconteci-
miento de ultima hora, tal y como sucede con los
medios impresos, o para comunicar una noticia
mediante la radio o la television.

Una noticia puede ser relevante para una
persona y no para otra. En este caso, debemos
analizar diferentes variables que se deben tomar
en cuenta como: el tema de la noticia, el tipo de
noticia, la época en la que se genera la noticia (si
hay algun evento en particular a nivel nacional o
mundial que se dé en el momento de la publica-
cion) y los gustos de las persona en algin tema en
particular. Todas estas variables son importantes
considerarlas al momento de decidir qué tan rele-
vante puede ser o no una noticia publicada.

Actualmente no se cuenta con una herra-
mienta que permita identificar cudles son las
noticias publicadas en linea que estan de moda,
considerando variables como las mencionadas
anteriormente, y que tomen en cuenta otros
aspectos como la cantidad de comentarios en un
lapso de tiempo determinado o la cantidad de me
gusta” con los que cuenta la publicacion.

Para crear una herramienta con la capaci-
dad de detectar las noticias mas relevantes y que
estan generando mayor interés en las personas,
resulta necesario establecer una estrategia que
permita identificar cudl noticia es mas impor-
tante que otra, para la creacion de esta estrategia
nos basamos en el modelo PageRank para deter-
minar la relevancia de un documento (Baeza y
Ribeiro, 2008).

Con base en esto, nace la necesidad de
implementar un monitor automatico en tiempo
real de las noticias en Costa Rica, que contemple
una estrategia de clasificacion de noticias que
vaya de la mas relevante a la menos relevante.

En las secciones siguientes, presentamos
el analisis realizado sobre tres perfiles de noticias

en linea de la red social Facebook, para extraer
elementos relacionados sobre estas. Se muestra
un modelo de datos en donde se almacena la
informacion obtenida, la cual sirve de insumo
para generar una estrategia de clasificacion.
Ademas, se explica la estrategia de clasificacion
definida, la cual solo toma en cuenta elementos
o variables cuantitativas. Asimismo, se exponen
los resultados obtenidos después de la imple-
mentacion del monitor y, por tltimo, se concluye
sobre el trabajo realizado.

2.  Metodologia

Para llevar a cabo la investigacion, se
utilizaron como base tres de los perfiles mas
populares de la red social Facebook en Costa
Rica (Arce, 2012). De cada uno de los perfiles se
extrajeron los comentarios, «me gusta» y atribu-
tos para cada una de las noticias publicadas.

Para la extraccion de estos datos se utilizo
una libreria gratuita llamada RestFB (Allen,
2010-2016). Esta libreria se integra con el lengua-
je de programacion Java, la cual se utiliz6 para
el desarrollo del monitor. Ademas, se empleo el
API (Application Programming Interface) Graph
API de Facebook. Este API permite la ejecucion
de consultas (Jesse y Tarjan, 2015), las cuales
son enviadas desde RestFB para la extraccion
de la informacion de los perfiles (publicacio-
nes, comentarios, autor comentario, «me gustay,
autor, fecha).

Después de obtener los elementos de cada
una de las publicaciones de los perfiles, se cred
el modelo de datos. Este modelo de datos se uso
para definir la forma en la cual se almaceno la
informacion. Posteriormente, con la informa-
cion almacenada en un repositorio de datos, se
analiz6 y definio una estrategia para clasificar
las noticias, en funciéon de la mas relevante a la
menos importante. Esta clasificacion se llevo a
cabo utilizando unicamente datos cuantitativos.

Una vez definida la estrategia de clasifi-
cacion, se implementd un monitor automatico
en tiempo real que empled esta estrategia y que
sirvié como insumo para mostrar los resultados
a través de una pagina web con las noticias clasi-
ficadas segun el nivel de importancia. Concluido
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el desarrollo del monitor, se realizé una prueba
en la cual se compararon manualmente los resul-
tados obtenidos por el monitor con lo publicado
en cada uno de los perfiles.

3. Implementacién del Monitor

La implementacion del monitor para la
identificacion de las noticias mas relevantes se
divide en cinco fases. La primera fase de ana-
lisis consiste en la extraccion de noticias y sus
elementos. La segunda fase, la generacion del
modelo de datos para almacenar la informacion.
La tercera fase, la creacion de la estrategia de
clasificacion. La cuarta fase, la creacion del
monitor; y la ultima fase, la creacion de un sitio
web para mostrar los resultados.

3.1. Analisis y extraccion de noticias y sus
elementos

Para la extraccion de las noticias publica-
das y sus elementos (cantidad de comentarios,
cantidad de «me gusta», comentarios, autor de
comentario) se seleccionaron tres perfiles de

{"data": [
1
"actions™: [

{

noticias visitados normalmente por los costarri-
censes. Los tres perfiles consultados son: crhoy.
com noticias (35 publicaciones diarias prome-
dio), Telenoticias 7 (70 publicaciones diarias pro-
medio) y nacion.com (60 publicaciones diarias
promedio) (Arce, 2012).

Una vez identificados los tres perfiles, se
crearon las diferentes consultas a utilizar para
extraer la informacion requerida. Por medio de
Graph API, se valida cada una las consultas que
seran ejecutadas cada media hora por el monitor.

Para recolectar la informacion necesa-
ria de cada perfil se necesitaron tres consultas
diferentes. La primera, para extraer las noticias
nuevas publicadas; la segunda, para obtener y
contabilizar la cantidad de comentarios; y la ter-
cera, para contabilizar la cantidad de «me gusta».

3.1.1. Consulta para extraer las noticias

Para la extraccion de las nuevas noticias,
se utilizd la consulta 265769886798719/posts.
La cifra numérica representa la identificacion
del perfil seguido del comando «posts», el cual
obtiene el ID de las noticias publicadas.

"name™: "Comment”,

"link™:

"https://www.facebook.com/265769886798719 /posts/1096608880381478"

¥,

"actions": [

{

"name”: "Comment”,

"link™:

"https://www.facebook.com/265769886798719 /posts/1896606900381676™

1l
1,

FIGURA 1

Resultado de la consulta de las publicaciones de un perfil.

Cada una de las URL en azul representa
una noticia, la cual se identifica por la tiltima serie

de numeros del enlace. La primera ruta representa
la noticia que se muestra a continuacion:
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Bd hetps facebook.com /255763685 osts/ 109660285038 147 P-acl la CRHoy.com - Para alegr_. *

Busca persenas lugares y cosas Q

CRHoy.com e Mo grunts wats pigne souamuo

o
Para alegria de las monjas del Colegio Maria Inmaculada “Stur” apasecio
-
Vea el regocijo de estas monjas
cuando rescataron su perro |
Crhoy.com

Sruter @ o pent o Colegro Maris eaculads.
sbicac en Morwas S habis reportadc perdico y. PERSONAL

uf

FIGURA 2

Ejemplo de publicacion devuelta con la consulta de publicaciones de un perfil.

3.1.2. Consulta para extraer los comentarios La cifra numérica representa la identificacion de
la noticia, seguido del comando «comments» para

obtener los comentarios y, por ultimo; se le indi-
se realiza la consulta para extraer cada uno de los  ¢3 que muestre un resumen. La siguiente figura

comentarios y el total de estos. Se utilizo laconsulta  muestra un resumen que contiene la cantidad total

Una vez obtenidas las noticias de los perfiles,

1096608880381478/comments?summary=true. de comentarios.
{
"data": [
{

“created time": "2016-01-28T86:01:14+0000",
“from": {
“"name”: "Sha Gomez Brenes”,
"id": "18153393986175181"
I
"message™: "Meli Flores desde cuando cambiaron los gansos por un
perrito?”

}
I
{
"created time": "20816-01-28T86:27:58+0000",
“from": {
"name”: "Espinoza Jutti”,
"id": "888710391155657"
I
"message”: "Me alegro muchisimo tanto por ellas, como por el
perrito. 0jala todos tuvieran un hogar.”

3
| “summary”: {
"order": "ranked”,
"total count”: &
b
T

FIGURA 3

Resultado de la consulta de los comentarios de una publicacion.
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La consulta devuelve la fecha, la hora de
creacion, el mensaje y el autor. Al final de los
mensajes devueltos por la consulta, retorna la
cantidad total de mensajes que tiene la noticia.
Cada uno de los mensajes, asi como la cantidad
total, son guardados para el andlisis posterior de
la estrategia de clasificacion.

3.1.3. Consulta para extraer los “me gusta”

De la misma forma como se obtuvieron los
comentarios de cada noticia, asi se consigue los
«me gusta» de las estas. Para obtener la cantidad
total de «me gustay, se utilizo la siguiente consul-
ta 1096608880381478/likes?summary=true. La
cifra numérica representa la identificacion de la
noticia, seguido del comando «/ikes» para obtener
los usuarios que han dado «me gusta» a la
noticia, y por ultimo; se le indica que muestre un
resumen. La siguiente figura muestra un resumen
que contiene la cantidad total de «me gustay.

{
“data": [

1
"id": "767699189271152",

“name”: "Alonzo Monge Quesada”

}s
{
"id": "18282652614255791",
“name"”: "Ricardo Barquero”
}s
{
"id": "18152188243987469",
"name”: "Geo B. Torres”
b

"summary™: {
"total count”: 64

¥
¥

FIGURA 4

Resultado de la consulta de los “me gusta” de una publicacion.

La consulta devuelve un identificador y el
nombre del usuario que dio «me gusta» a la noti-
cia. De la informacion, devuelta sélo es almace-
nada la cantidad total de «me gustay.

3.2. Modelo de Datos

Establecida la forma en que se extraeran
los datos, se procede con la creacion del modelo
de datos para almacenar la informacion. De
manera que se establece un modelo de tres tablas.
En la primera tabla, se almacena la identificacion
de la noticia, el nombre de la noticia, la fecha de
consulta, la cantidad de «me gusta», la cantidad
de comentarios y la cantidad de veces que se
ha consultado la informacién de la noticia. Esta
informacion es almacenada periddicamente cada
treinta minutos. Ni la cantidad de comentarios
ni la de «me gusta» son almacenados de forma
acumulativa.

Cuando se ingresa una noticia por prime-
ra vez, se almacenara la cantidad de comenta-
rios y «me gusta» que tenga hasta el momento.
La siguiente ocasiéon en que se registre la
misma noticia solo se almacenara la diferen-
cia de comentarios y «me gusta» conforme al
registro anterior.

La segunda tabla almacena los comentarios
de cada noticia. Al igual que en la primera tabla,
cada vez que se consulta por la misma noticia solo
se agregan los comentarios que han ingresado
después de la ultima consulta realizada.

La tercera tabla se usa para guardar el
ranking de las noticias, de la mas relevante a
la menos importante, segtn el criterio de clasi-
ficacion. Se almacena el ID de la publicacion,
el peso de comentarios, el peso de «me gustay,
el peso de tiempo, el peso de variables, la rele-
vancia principal, la relevancia secundaria y la
relevancia absoluta.

3.3. Creacion de la estrategia de clasificacién

Para establecer la estrategia de clasifica-
cion, se definieron tres variables por analizar:

- Cantidad de comentarios
- Cantidad de «me gusta»
- Tiempo de haber sido publicada la noticia

Estas variables fueron analizadas cada
una por separado, con el fin de establecer para
cada una de ellas un peso, segtin la cantidad de
datos obtenidos por corrida del monitor.
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Ademas, de los pesos de cada variable, se
establecieron dos reglas para determinar las noti-
cias de cada uno de los tres perfiles, las cuales
van a ser tomadas en cuenta para el ranking de
noticias relevantes. Estas reglas van a delimitar
la cantidad de noticias evaluadas con cada corri-
da del monitor. Las reglas que se definieron son
las siguientes:

- Se evaluaran solo las ultimas 100 noticias
de cada perfil. Es decir, como maximo se
van analizar 300 noticias por corrida del
monitor.

- De las 300 noticias por analizar, solo
se van a tomar en cuenta aquellas con
comentarios o un «me gusta» en las ulti-
mas 48 horas.

Una vez definidos los parametros para
evaluar las noticias, se establece la formula para
clasificarlas por relevancia. La formula utilizada
para generar este ranking se define de la siguien-
te forma:

R1 =Wc+ WL+ WT
En donde:

R1: Relevancia principal.
WCc: Peso de comentarios.
WL: Peso de like.

WT: Peso de tiempo.

Se establece como relevancia de una noticia
la suma del peso de los comentarios, mas el peso
de «me gusta», mas el peso de tiempo. El resulta-
do final puede ser igual entre noticias, ya sea del
mismo perfil o no. Para tomar la decision de cual
noticia es mas importante respecto a otra donde su
relevancia dada por la formula anterior es igual, se
utiliza una segunda formula de desempate.

Para desempatar noticias con el mismo
valor de relevancia, se toma en cuenta un nuevo
peso dado sobre las tres variables de analisis

(comentarios, «me gusta», tiempo). La féormula
utilizada para desempatar la relevancia es defina
de la siguiente forma:

R2 = (R1, PL + PC + PT)
En donde:R2: Relevancia secundaria

R1: Relevancia principal

PL: Posicion like (1a posicion va de 1 a «n», en
donde «n» representa el numero total de
R1 que estan desempatando)

Pc: Posicion comentarios (la posicion va de 1
a «ny, en donde «ny» representa el nimero
total de R1 que estan desempatando)

P1: Posicion tiempo (la posicion va de 1 a «ny,
en donde «n» representa el nimero total
de R1 que estan desempatando)

Se establece como relevancia secunda-
ria el par (relevancia principal, posicion like +
posicion comentarios + posicion tiempo), y en
donde la relevancia principal esta dada por la
formula R1.

Una vez calculada la relevancia de todas
las noticias analizadas, se indexan los resultados
en la base de datos segtin su orden de relevancia
de mayor a menor.

3.3.1. Peso de clasificacion para los comentarios

Para definir el peso que se debe asignar a
los comentarios de una publicacion, se analiza-
ron individualmente las noticias publicadas de
cada perfil, durante un periodo de cinco dias.
Este analisis arrojo como resultado que las noti-
cias con mas comentarios tenian entre 150 y 200
comentarios.

Con respecto a los resultados, se crea una
escala de pesos de 0 a 10, en donde 0 representa
una noticia sin comentario y 10 representa una
noticia con 199 o mas comentarios. Con base en
esto, se establece la siguiente tabla de pesos en
funcion a la cantidad de comentarios:
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TABLA 1

Pesos de los comentarios para una noticia segtn la cantidad

Cantidad de comentarios Peso

0 comentarios 0

—_—

1 a 22 comentarios

23 a 44 comentarios
45 a 66 comentarios
67 a 88 comentarios
89 a 110 comentarios
111 a 132 comentarios
133 a 154 comentarios

155 a 176 comentarios

Moo I e Y I N VS I (S ]

177 a 198 comentarios

—_
=]

199 0 mas comentarios

El peso asignado a la noticia es el valor
Wc de la formular R1 (relevancia principal).

3.3.2. Peso de clasificacion para los «me
gusta»

Para definir el peso que se debe asignar a
los «me gusta» de una publicacion, se analizaron
individualmente las noticias publicadas de cada
perfil, durante un periodo de cinco dias. Este
analisis reveld que las noticias con mas comenta-
rios tenian entre 350 y 400 «me gustay.

De acuerdo con los resultados, se dispone
una escala de pesos de 0 a 10, en donde 0 repre-
senta una noticia sin «me gusta» y 10 representa
una noticia con 398 o mas «me gusta». De esta
manera, se observa la cantidad de «me gusta» en
la siguiente tabla de pesos:

TABLA 2

Pesos de los “me gusta” para una noticia segun la cantidad

Cantidad de “me gusta” Peso

0 «me gusta» 0

—_

1 a 44 «me gusta»

45 a 88 «me gusta»
89 a 132 «me gusta»
133 a 176 «me gusta»
177 a 220 «me gusta»
221 a 264 «me gusta»
265 a 308 «me gusta»
309 a 352 «me gusta»

O 0 N N W B W

353 a 396 «me gusta»

—_
(=3

398 0 mas «me gusta»

El peso asignado a la noticia es el valor
WL de la formular R1 (relevancia principal).

3.3.3. Peso de clasificacion por tiempo

Para definir el peso de tiempo para una
noticia, se debe registrar el nimero de consultas
que se han hecho sobre esta, cada vez que se
ejecuta el monitor. El tiempo definido para la eje-
cucion del monitor es de cada treinta minutos. La
noticia tendra registrada en un dia, después de su
ingreso, un total de 48 consultas; es decir, la pri-
mera vez que se ingresa una noticia tendra un 1 en
el nimero de consultas, la segunda vez un 2 y asi
sucesivamente, cada vez que se ejecute el monitor.

Para la generacion del ranking se toman
en cuenta solo las 100 noticias mas recientes
del perfil, esto implica que una noticia puede
ser evaluada dentro de las primeras 48 horas de
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ingreso (96 entradas de ejecucion). Para generar
la escala, se toma como valor maximo un 96
(cantidad total de ejecuciones en los primeros
dos dias).

A diferencia de las escalas de peso para
comentarios y «me gusta», se asigna un mayor
peso si el tiempo de ingreso de la noticia es
menor. La escala de peso definida para el tiempo
es la siguiente:

TABLA 3

Pesos de las consultas realizadas de una noticia
segun la cantidad

Cantidad de Ejecuciones Peso

1 a 12 ejecuciones 9
13 a 24 ejecuciones
25 a 36 ejecuciones
37 a 48 ejecuciones
49 a 60 ejecuciones
61 a 72 ejecuciones

73 a 84 ejecuciones

N W R LN I

85 a 96 ejecuciones

96 0 mas ejecuciones 1

El peso asignado a la noticia es el valor
WT de la formular R1 (relevancia principal). Este
peso disminuye en | cada 6 horas (2 ejecuciones
=1 hora).

3.3.4. Peso de clasificacion por variables

Esta clasificacion de pesos se utiliza cuan-
do mas de una noticia tiene la misma relevancia
principal. Para asignar un segundo valor de
importancia entre las noticias con igual relevan-
cia principal, se genera un consecutivo de 1 a
«ny, en donde «n» es la cantidad de noticias a
desigualar. Para las variables de comentarios y
«me gusta», se pone la posicion segun el valor
de la variable, estableciendo la posicion «n» a
la noticia con mayor valor, la posicién n-1 a la
noticia con el segundo valor mas alto, asi sucesi-
vamente hasta llegar a 1.

Para la variable de tiempo también se asig-
na la posicion segun el valor, pero en este caso

se asigna la posicion «n» a la noticia con menor
valor, la posicion n-1 a la noticia del segundo
menor valor, asi hasta llegar a 1.

En caso de que después de calcular la rele-
vancia secundaria, mas de dos noticias tengan la
misma relevancia secundaria se asignara un peso
a la variable de la siguiente forma:

TABLA 4

Pesos de las variables de clasificacion

Variable Peso
«me gustay 3
Comentario 2
Tiempo 1

3.4. Creacion de monitor y pagina de
resultados

Para la creacion del monitor, se utiliza
el lenguaje de programacion de Java, el cual
se comunica con Graph API mediante la libre-
ria RestFB. A través de esta comunicacidn, se
consulta la informacion de los tres perfiles para
obtener las publicaciones y los elementos relacio-
nados a estos.

Toda la informacioén consultada es alma-
cenada en el repositorio de datos. Esta informa-
cion se consulta cada treinta minutos. Una vez
almacenada toda la informacion, se realiza el
proceso para determinar la relevancia. En este
punto se aplica la estrategia de clasificacion y
sus resultados son almacenados de nuevo en el
repositorio de datos.

Para mostrar los resultados de clasifica-
cion de relevancia, se cred un sitio web donde
se muestran las noticias clasificadas de mayor
a menor relevancia. Debido a que cada eje-
cucion del monitor registra un ranking nuevo
con la clasificacion de las noticias, se pueden
hacer consultas de las ultimas ejecuciones del
monitor. Esto permite mostrar al usuario las
noticias actuales mas relevantes y las noticias
que fueron mas relevantes en ciclos anteriores
de ejecucion.
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3.5. Evaluacion de resultados

Para la evaluacion de resultados se tomo
la informaciéon generada por el monitor en dos
dias diferentes. Se hizo una seleccion al azar de
tres horarios (2:00 a.m., 10:00 a.m., 5:00 p.m.) y
se evaluaron los primeros diez resultados gene-
rados por el monitor. En total se hicieron seis
evaluaciones.

3.5.1. Resultados Horario 2:00 a.m.

Al realizar la evaluacion manual, en los
resultados, para ambos dias en este horario, se
detectd que el monitor puso noticias que tenian
entre doce y dieciocho horas de haber sido publi-
cadas. Este comportamiento se debe a que son
noticias que tenian una importante cantidad de
«me gusta» y comentarios, y de ahi que el peso
de la variable de tiempo no fue tan influyente.

También, se observo que los comentarios
y la cantidad de «me gustay, al hacer la consulta
de las publicaciones en los perfiles, eran los
mismos al momento de aplicar la estrategia de
clasificacion.

3.5.2. Resultados Horario 10:00 a.m.

Los resultados para los dos dias analizados
en este horario incluyd noticas que tenian de dos a
treinta y seis horas de haber sido publicadas. Esta
amplitud de horario respecto al horario de las 2:00
a.m. se debe a que las publicaciones de noticias se
dan en menor cantidad durante la noche. Ademas,
se logré detectar que de los tres perfiles, el de
Telenoticias 7 es el que mantiene una publicacion
mas constante de noticias y, en el caso de los otros
dos perfiles, las publicaciones de noticias durante
la noche disminuyen considerablemente respecto
a las publicaciones durante el dia.

Otro punto interesante es que de las noti-
cias registradas como las diez mas relevantes,
y que tenian apenas dos horas de publicacion,
ingresaron debido a que hay un incremento en
las noticias publicadas a partir de las 6:00 a.m..
Ademas del incremento en publicaciones de noti-
cias nuevas, también hay un incremento de las
personas quienes comentan y dan «me gusta» a
las noticias a partir de las 8:00 a.m.

Respecto al analisis individual de cada
noticia, se observo que la cantidad de «me gusta
y de los comentarios cambia en las noticias mas
recientes, en relacion con los utilizados durante
el calculo de relevancia. Esto puede incidir en la
cantidad de noticias que se muestran como las
diez mas relevantes y que fueron publicadas hace
mas de veinticuatro horas.

3.5.3. Resultados Horario 5:00 a.m.

Los resultados en este horario nos per-
mitieron tener como noticias mas relevantes las
diez que tenian de dos a doce horas de haber sido
publicadas. En comparacion con los otros dos
horarios, se observa que se tienen noticias mas
recientes. Este hecho se debe a que la cantidad
de noticias publicadas entre las 6:00 a.m. y las
6:00 p.m. es mayor y, ademas, es cuando hay mas
personas comentando y dando «me gusta» a las
publicaciones.

En este horario, al igual que el de las
10:00 a.m., se observo el mismo comportamien-
to en el cual, tanto la cantidad de «me gusta»
como la de comentarios de las diez noticias
mas relevantes, se incrementaban rapidamente.
Debido a este comportamiento y el correr el
monitor cada media hora, influye bastante en
los resultados obtenidos, pues una noticia que
esta recibiendo mucha actividad por parte de
los lectores, es mejor clasificada hasta media
hora después.

Otro punto importante de observar es que
en las diez noticias mas relevantes, principal-
mente para las ejecuciones analizadas en el dia,
no se observan noticias que tengan menos de dos
horas de publicadas y que puedan ser relevantes.

4. Conclusiones

Se logré recopilar toda la informacion
necesaria para la definicion de una estrategia de
clasificacion de relevancia. A pesar de que no
se utilizd toda la informacion obtenida de los
perfiles, al estar almacenada, nos permite en un
futuro tomar en cuenta estos datos para crear
otro método que mejore los resultados obtenidos
por la estrategia de clasificacion actual.
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Ademas, se identifico una estrategia de
clasificacion de relevancia utilizando unicamente
variables cuantitativas. Aunque los resultados
obtenidos por el monitor son aceptables con base
al método seleccionado, esto se puede mejorar;
con el fin de que se tomen en cuenta noticias que
hayan sido publicadas mas recientemente.

También, los resultados evidenciaron que
las noticias con menos de dos horas de publica-
cion no son consideradas como relevantes, debi-
do a que el peso dado a la variable de tiempo no
es tan influyente con respecto al peso dado a las
variables de cantidad de comentario y cantidad
de «me gustay. Esto plantea la necesidad de dar
un mayor peso al tiempo, con el fin de, que se
detecte con mas facilidad si una noticia puede
llegar a ser potencialmente de mucha relevancia;
aun cuando la cantidad de comentarios y «me
gustay» no sea bastante buena.

En cuanto a la estrategia, esta se puede
mejorar para obtener las noticias mas relevantes
tomando en cuenta aspectos como: el tipo de
noticia, los gustos de las personas, los temas y
el analisis de comentarios, los cuales no fueron
considerados. Sin embargo, el monitor imple-
mentado abre espacio para recopilar informacion
muy valiosa, la cual estd segregada en varios
perfiles de la red social y que, por separado, es
muy dificil de analizar.

La implementacion del monitor permitid
la recopilacion de informacion muy valiosa que
esta segregada en varios perfiles de la red social
Facebook y que por separado es muy dificil de
analizar. Al tener informacién de estos perfiles
de los medios de comunicacion mas populares
de Costa Rica recopilados en forma conjunta, da

la posibilidad de hacer estudios muy interesantes
como analisis de mercado de productos especifi-
cos, gustos y preferencias de las personas, ana-
lisis de indole social, politicos y culturales, todo
esto mediante el analisis de la opinion publica de
las personas.
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